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데이터

1885년부터 현재까지의 뉴욕타임스 기사 

전체에 대한 머신러닝 분석

시사하는 점

무엇이 문제인가?

대응 불가

정보 과부하 시, 투자자들은 쏟아지는 

뉴스 속에서 오히려 판단을 멈추고 

관망하고 대응을 하지 못하는 양상.

결정 정확도 저하

인지 처리 용량 초과 시 정보 및 추정 

위험이 증가하여 의사결정 질이 

저하됨.



문제 정의와 해결책

The Problem

● 쏟아지는 노이즈와 뉴스

○ 매일 발생하는 수만 건의 뉴스 속에서 개인 및 소규모 
기관은 진짜 원인을 찾는 데 시간을 허비합니다.

● 결정적 타이밍 상실

○ 뉴스에서 원인을 분석하는 동안, 이미 전문가용 솔루션을 
사용하는 곳이나 알고리즘 매매를 활용하는 기관과의 
수익률 격차는 되돌릴 수 없이 벌어집니다.

● 높은 진입장벽 또는 해석의 어려움

○ 블룸버그 터미널 등 기존 솔루션은 수천만 원의 비용과 
복잡한 설정, 사용방법으로 진입 장벽이 매우 높거나, 
졍량화된 수치로의 분석은 제공하지 않음.

The Solution

● 실시간 이상 탐지

○ 실시간으로 여러 종목들에 대해 이상을 탐지합니다.

● 적절한 시점에 정보를 제공

○ 딥러닝을 통해 해당 이상 시점에 대한 뉴스들을 분석하여 
적절한 시점에 정보를 제공합니다.

● 정량적 지표와 손쉬운 사용방법을 통한 의사결정 보조

○ 한눈에 대시보드 형태로 정보를 보여주고, 정량화된 종합 
지표를 제공하여 투자 의사결정을 보조합니다.

Epoch Pulse.



데이터를 단순히 수집하고 나열하지 않습니다.
 행동할 수 있는 인사이트로 적절한 시점에 제공합니다.

""
Value Proposition

Epoch Pulse.
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실시간으로 여러 대상들의 주가에 대해 급격한 변동을 포착하고, 
관련 뉴스를 수집하여 NLI(자연어 추론)과 ABSA(Aspect-Based 감성 분석)을 수행하여 
분석 결과를 사용자가 변동에 대한 원인을 판단할 때 보조할 수 있도록 도와준다.

실시간 이상 탐지 및
실시간 분석 상태 확인

뉴스에 대한
딥러닝 추론 및 분석

Z-Score 및 EMA 알고리즘으로,
주가 급변동을 실시간으로 탐지

분석 단계마다의 결과를 실시간으로 표시

이상 탐지 시점에 NLI(자연어 추론)로 
노이즈를 제거하고, ABSA(Aspect-Based 

감성 분석) 모델로 종목과 직결된 뉴스의 
감성을 정밀하게 평가

03

분산 시스템을 통한 
확장성 및 다중 심볼 지원

코레오그래피 기반 마이크로서비스 
아키텍쳐로 구성하여, 추론 프로세서 

확장 및 다중 심볼 동시 처리 지원

01

Epoch Pulse.가 제안하는 Core Features



글로벌 전통 강자
주요 기능: 자체 금융 특화 LLM(BloombergGPT) 활용 기사 핵심 

요약, 실적 발표 실시간 요약, 고도화된 감성 분석.

강점: 수십 년간 축적된 압도적 데이터베이스, 전문가 집단 검수

(Human-in-the-loop)를 통한 높은 신뢰도.

약점: 1인당 월 수천 달러의 막대한 구독료, 무겁고 복잡한 레거시 

터미널 UI/UX.

Epoch Pulse.의 차별점
블룸버그는 평상시에 아무일 없을때도 수많은 뉴스와 정보 
열람 및 분석에 방점을 둔다면, Epoch Pulse.는 실시간 '가격 
이상(Anomaly)'을 트리거로 삼습니다.

또한, 블룸버그 터미널보다 매우 저렴한 가격으로 제공이 
가능하고, 한 페이지에 모든 정보를 표시하여 진입장벽을 
제거하여, 개인, 소규모 팀, 퀀트, 비금융 기업 등을 대상으로 
제공될 수 있습니다.

경쟁사 분석 1: 블룸버그 터미널



국내 B2C 혁신 리더
주요 기능: 주가 급변 시 원인을 요약하는 'AI 시그널', 외신 실시간 

번역 및 요약.

강점: 개인 투자자(B2C) 친화적인 직관적 UI, 뛰어난 접근성, 

어려운 전문 용어의 쉬운 해석 능력.

약점: 대중 지향적 서비스로, 호재나 악재 분류시 정량적 수치를 

제공하지 않고, LLM으로 처리하여 인과 관계를 확신하는 등의 

사용자의 판단에 개입한 우려.

Epoch Pulse.의 차별점
일반적인 텍스트 요약을 넘어, NLI(자연어 추론) 모델과 속성 
기반 감성분석 모델을 통해 분석한 결과를 정량적 수치로 
제공할 수 있습니다.

또한, LLM으로 결과를 생성하지 않고 정량적 수치로 최종 정리 
후 제공하여 사용자의 판단에 편향을 최소화하고 개입을 
방지합니다.

토스증권에서만 사용될 수 있는 것과 달리 Epoch Pulse.는 
벤더 락 없이 다양한 서비스에 라이센싱 및 API로 제공될 수 
있습니다.

경쟁사 분석 2: 토스증권 AI





노이즈 제거

NLI 모델이 종목과 관련된 데이터만 남기고 불필요한 노이즈들을 모두 

버림

선별적 정보 소비 유도

관련이 있다고 판단된 데이터에 대해서만 종목을 속성으로 하여 ABSA 

모델이 감성 분석을 수행.

이러한 수치들을 정량적인 점수로 모두 대시보드에 제공하여 

사용자에게 적절한 시점에 최적의 의사결정을 내릴 수 있는 환경을 

조성하여 보조.

Epoch Pulse.는 어떻게 뉴스 데이터를 처리하는가?



Epoch Pulse.의 ABSA 파인튜닝 모델

DeBERTa 기본 모델의 금융 도메인 지식 한계를 극복하고,
기존의 오래된 BERT 기반 금융 도메인 파인튜닝 모델 대신
Epoch Pulse.의 시스템에 알맞게 동작하도록 2단계 Fine-tuning 전략을 사용하여 
파인튜닝된 ABSA 모델을 활용.

Stage 1: 금융 도메인 적응
FIQA 데이터셋을 사용하여 금융 특화 표현 및 시장 반응 패턴을 학습

Stage 2: 실시계 뉴스 적응 
실제 뉴스 데이터셋으로 추가 학습하여 뉴스 문체 및 다중 개체 환경에 최적화



2단계 미세 조정을 적용한 DeBERTa-v3 기반 모델은 기존의 금융 도메인 파인튜닝 모델 대비 약 10% 높은 성능을 보이며,
금융 도메인에 대해서 Epoch Pulse.가 원하는 방향으로 더욱 정확하게 포착한다.

Epoch Pulse.의 ABSA 파인튜닝 모델의 성능



핵심 경쟁력: 특정 자산군에 종속되지 않는 유연한 데이터 파이프라인 구조

시계열 데이터와 대상에 대한 텍스트를 연결하는 추론 모델만으로 모든 변동성 자산으로 즉각적 확장이 가능합니다.

시계열 데이터
 (Time-Series)

NLI / ABSA
 텍스트 분석기

적절한 시점에 제공되는
인텔리전스

Epoch Pulse.의 구조적 유연성과 확장 가능성



암호화폐 (Crypto)

24시간 연중무휴로 변동하는 크립토 시장. 

비트코인 및 알트코인의 틱 데이터와 글로벌 

트위터(X), 레딧, 텔레그램 텍스트 데이터를 

연동하여 급락/급등의 숨겨진 트리거를 

분석합니다.

외환 및 매크로 (FX/Macro)

환율(FX) 틱 데이터와 중앙은행 성명서, 

글로벌 경제 지표 뉴스를 결합합니다. 외환 

시장의 금리 변동 및 정책 시그널을 적절한 

시점에 포착합니다.

다국가 주식 (Global Equities)

미국 주식시장을 넘어 한국, 일본, 유럽 등 

다국가 주식 시장으로 수평 전개합니다. 

다국어 번역 파이프라인만 추가하면 글로벌 

시장 커버리지를 확보할 수 있습니다.

크로스애셋(Cross-Asset)으로의 확장

"시계열 데이터와 텍스트 데이터가 흐르는 곳이라면 어디든 Epoch Pulse.가 보조할 수 있습니다."



직접 개발 및 구성
독자적인 기술 경쟁력을 확보하는 핵심

인프라 활용
비용 효율성과 안정성을 위한 검증된 솔루션 도입

Core AI Logic: ABSA 모델 자체 파인튜닝

Architecture: 확장 가능한 핵심 분산 시스템 아키텍쳐 설계

Logic: 이상탐지 및 뉴스 수집 요약, NLI, ABSA,

            DB 및 UI 최적화 설계

Realtime UI: React 기반 실시간 대시보드 구현

Data Stream: Apache Kafka

Database: TimescaleDB

Network: Tailscale

Cloud Access: Cloudflare Tunnel

사업 추진 범위 (Internal vs External)



0.9+  <3m  120+
ABSA Model Accuracy Latency (E2E) # of traceable symbols

주요 품질 지표



주가 방향성 예측 승률

Directional Accuracy

감성 점수와 익일 등락의
 일치 비율 측정

순위 정보 계수
(Rank IC)

Information Coefficient

종목별 감성 순위와
 수익률 순위의 상관관계

프로젝트의 2가지 핵심 성공 기준



지표 개요

ABSA 파이프라인을 통해 산출된 최종 점수의 방향성과 다음 날 

주가의 등락 방향과 일치한 비율을 측정합니다.

의미

"우리의 AI가 이 뉴스를 호재라고 판단했을 때, 다음 날 실제로 

주가가 올랐는가?"를 나타내는 '방향 맞추기 승률'입니다. 

무작위(50%)보다 꾸준히 3~5% 더 잘 맞춘다는 것은 우연이 

아닌 패턴을 읽어낸 증거입니다.

성공 기준 
(Target)

53% ~ 55%+

타당성 검증 및 레퍼런스

Lopez-Lira, A., & Tang, Y. (2023) "Can ChatGPT Forecast 

Stock Price Movements?" ➔ 약 54% ~ 55% 수준 달성

Keah, J. et al. (2020) "Stock Market Prediction Using Machine Learning 

and Sentiment Analysis" ➔ 학계와 퀀트 업계에서는 금융 시장 특성 상 
53% ~ 55% 구간을 유의미한 예측력을 확보한 수준으로 평가

1. 단기 주가 방향성 예측 승률 (Directional Accuracy)



지표 개요

특정일 내 추적하는 모든 종목들의 '감성 점수 순위'와 다음 날 

'실제 주가 상승률 순위' 간의 일치도(스피어만 상관관계)를 

측정합니다.

의미

"최상위권으로 평가한 주식이 제일 많이 오르고, 최하위권이 

제일 많이 떨어졌는가?" 즉, '어떤 종목이 더 많이 오를지 줄 

세우기' 능력입니다. 이 값이 0.05를 넘는다면 실전에서 훌륭한 

우량 종목 선별기로 작동합니다.

성공 기준 
(Target)

0.05 이상

타당성 검증 및 레퍼런스

Grinold, R. C., & Kahn, R. N. (1999) "Active Portfolio 

Management" ➔ 성공적 기관 투자 모델의 평균 IC는 0.05 전후

업계 벤치마크 (WorldQuant, Two Sigma 등) 대체 데이터
(뉴스 등)를 다루는 퀀트 리서치 ➔ IC 0.05 ~ 0.10은 A급
(Excellent) 시그널로 분류

2. 스피어만 순위 정보 계수 (Rank IC)



※ 위 보조 지표는 메인 지표의 신뢰도를 보완하고 프로젝트의 상업적 가치를 고도화함.

Extreme Decile Hit Ratio
전체 종목이 아닌, 감성 점수가 가장 극단적인(상/하위 

10%) 종목군에서의 예측 적중률을 별도 측정하여 

모델의 확신도 평가.

Maximum Drawdown (MDD)
전략 운용 중 발생할 수 있는 최대 낙폭을 측정하여 위기 

상황에서의 리스크 방어력 및 실전 투자 안정성을 검증.

보조 지표 및 추가 확인 포인트



Open Source로 인지도 및 생태계 확장, 시장 점유 후 Cloud와 B2B 및 라이센싱으로 수익 창출

1단계 : MVP 출시

온프레미스로 활용할 수 있도록 

오픈소스 배포를 통한 초기 사용자 및 

커뮤니티 확보

2단계 : SaaS 유료화 전환
고도화된 클라우드 대시보드 및 멀티 

디바이스 알림 기능 기반 구독 모델

(SaaS) 도입

3단계 : API B2B 라이센싱
소규모 퀀트 팀 및 핀테크 스타트업 

대상 API 라이선싱 및 OEM 파트너십 

체결

성장 전략 및 비즈니스 모델

4단계 : 글로벌 마켓 확장
다국어 지원 및 글로벌 자산(해외 주식, 

암호화폐, 환율 등) 대상 파이프라인 

확장.



Phase 1: 기획 및 설계
SRS/STP 확정, Kafka 

인프라 및 DB 스키마 설계

Phase 2: 핵심 모듈 개발 
이상 탐지 알고리즘 구현,

 뉴스 크롤러 및 요약 서비스

Phase 3: ABSA모델 학습
ABSA Fine-tuning, 
모델 평가 및 최적화

Phase 4: 통합 및 발표
시스템 통합 테스트, 

외부 API 연결, 최종 결과 발표

개발 로드맵



감사합니다.


